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El nombre de este curso es muy diciente sobre la naturaleza del mismo. La palabra optimizacion
ya advierte que es un curso en el que nos interesa tomar las mejores decisiones posibles, y que,
con toda seguridad, utilizaremos herramientas matematicas y computacionales, desde las
fundamentales hasta otras mas recientes. En ese sentido, el curso tiene una connotacion tipica de
un curso en el area de investigacion de operaciones.

La palabra incertidumbre, sin embargo, abre un espectro diferente. La toma de decisiones bajo
incertidumbre pasa por temas fundamentales de filosofia (,como sé qué es lo que no sé?),
psicologia (sesgos cognitivos), fisica (estabilidad en sistemas complejos), economia y politica
(definir lo aceptable y lo deseable), y por supuesto matematicas e ingenieria. Desarrollar
soluciones exclusivamente desde la ingenieria, desconociendo esta diversidad de aspectos, puede
terminar en modelos “perfectos” que fallan con increible precision. Por esto, es importante
tenerlos presentes.

El objetivo de este curso es que el estudiante adquiera las habilidades fundamentales para
formular y resolver modelos de optimizacion que involucren elementos no deterministicos, con
un entendimiento razonable de los retos de la toma de decisiones bajo incertidumbre en la
practica.

El curso se divide en tres modulos:

- M1: Incertidumbre, decisiones y analisis de riesgo en ingenieria
- M2: Programacion estocastica
- Ma3: Integracion de optimizacion con otras técnicas

Las actividades y evaluacion del curso estdn directamente relacionadas con cada uno de los
maodulos de la siguiente manera.

- [30%] Mdbdulo 1

o 10% Presentacion: lecturas del Modulo 1

o 10% Informe Proyecto 1

o 10% Presentacion: resultados de implementacion del Proyecto 1
- [33%] Modulo 2

o 10% Presentacion: lecturas del Modulo 2

o 15% Informe Proyecto 2

o 10% Presentacion: resultados de implementacion del Proyecto 2
- [33%] Modulo 3

o 10% Presentacion: lecturas del Modulo 3

o 15% Informe Proyecto 3

o 10% Presentacion: resultados de implementacion del Proyecto 3

Cada unidad del 4% restante se asigna aleatoriamente a una de las actividades de los médulos
dos o tres (2 0 3).
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Las explicaciones y ejemplos relacionados con codigo en clase se hacen en Python (por lo cual
se sugiere este lenguaje), usando Gurobi como solver para problemas de optimizacion, pero el
estudiante es libre de elegir el lenguaje y solver de su preferencia.

Las actividades programadas se muestran la siguiente imagen, semana a semana (segun mes y
dia), aunque deberia sobrar decir que estan sujetas a incertidumbre.
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